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La question de la détection d'observations atypiques, autrement dit dont le comportement dif-
fère de celui de la majorité des autres observations, se pose par exemple dans le secteur bancaire,
avec la recherche de fraudes, ou dans le secteur industriel, avec la recherche de produits dé-
fectueux. De nombreuses méthodes non-supervisées existent en univarié et en multivarié et sont
issues du domaine de la statistique mais aussi de l'intelligence arti�cielle et de l'informatique
comme expliqué par exemple dans Hadi et al. (2009). Certaines de ces méthodes ont été
mises en ÷uvre dans des packages de R. Dans le poster que nous proposons, nous présenterons
et comparerons di�érentes fonctions extraites des packages mvoutlier (Filzmoser et al., 2005),
rrcov (Todorov and Filzmoser, 2009), ICS (Nordhausen et al., 2008) et REPPlab (Fischer et
al., 2015), adaptées à la détection d'atypiques en multivarié. Les méthodes sous-jacentes sont
ou bien des méthodes basées sur des projections révélatrices univariées comme la fonction EP-
PlabOutlier du package REPPlab ou bien des méthodes basées sur des estimateurs de matrice
de variances-covariances classiques et/ou robustes comme pour la fonction aq.plot du package
mvoutlier ou les fonctions PcaCov du package rrcov ou ics du package ICS. Plus précisemment,
pour détecter les individus atypiques, nous comparerons quatre méthodes. La première est
basée sur le critère de la distance de Mahalanobis robuste tel que détaillé dans Filzmoser et
al. (2005). La deuxième consiste en un diagnostic graphique tel que proposé par Hubert et al.
(2005) dans le cadre d'une ACP robuste. La troisième méthode est appelée ICS (Invariant Coor-
dinate Selection) telle que proposée dans Caussinus et Ruiz-Gazen (1993) et étudiée récemment
dans Tyler et al. (2009). Cette méthode permet de révéler la structure des données en réalisant
une diagonalisation simultanée de deux matrices de dispersion plus ou moins robustes. En�n
nous analyserons une méthode de type projections révélatrices (Projection Pursuit en anglais)
présentée notamment dans Ruiz-Gazen et al. (2010) et qui consiste à projeter les données sur
une direction qui maximise un indice de projection telle que le kurtosis par exemple. Le poster
présentera ces outils à partir d'exemples et insistera sur les fonctions graphiques des di�érents
packages.
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